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Xiilaso— Miiasir informasiya miihitindo dezinformasiyanin
yayilmasi ictimai rayin manipulyasiyasina va dovlat institutlarina
inamin sarsidilmasma sabob olur. Fakt yoxlama informasiya
tahliikasizliyi vo dovlat kibersuverenliyinin tamin edilmasinda
miihiim rol oynayir. Lakin boyiikhacmli matnlardsn iddialarin
avtomatik cixarilmasi, xiisusilo Azarbaycan dili iiciin aktual
problemdir. Bu magalada Azarbaycan dilinds iddia ¢ixarim
iiciin yeni AzClaims verilanlor toplusu tegdim olunur. Standart
coxdilli transformer modellori AzClaims iizorinde sinaqdan
kegirilmis vo Azorbaycan dilinin xiisusiyyatlori nozors alinmagqla
tokmillosdirmisdir.

Acar sozlor— dezinformasiya; tabii dilin emal; iddia ¢ixarimi;
azarbaycan dili; fakt yoxlama; transformer modellari.

I. Giris

Miasir informasiya miihitindo dezinformasiyanin siiratlo
yayilmast dovlot tiglin osas tohdidlordon birini toskil edir.
Xiisusila, onlayn xasbar platformalar1 vo sosial media vasitasilo
yayilan yalan vo manipulyativ. mazmun ictimai roys tosir
gostars, informasiya tohliikasizliyini zsiflads, sosial sabitliyi
sarsida vo dovlst qurumlarima etimadi sarsida bilor [1]. Bu
tohdidlorin ~ garsisnin ~ alimmast  dovlet  suverenliyinin
informasiya suverenliyi vo kibersuverenlik kimi vacib
komponentlori ilo six baglidir: milli informasiya mokaninda
molumatlarin etibarliligin1 tomin etmok, strateji informasiya
axilarini izlomak vo texnoloji asililigt minimuma endirmok
suverenliyin dayaniqlihigini giiclondiran amillardir.

Saxta Xabarin agkarlanmasi prosesinin asas
komponentlordon  biri  xoborin  moatninden  iddialarin
yoxlanilmasidir [2]. Fakt yoxlama - iddialarin dogru vo ya
yanlis oldugunu etibarli monbalords yoxlama prosesidir. Bu
proses iki asas marhoaladan ibarstdir [3]:

Iddia c¢ixarimi: Matnlorden yoxlanila bilon iddialarin
identifikasiyas1 vo ¢ixarilmast

e lddialarin yoxlamlmasi: Cixarilan iddialarin etibarl

monbolar asasinda tosdiq vo ya tokzib edilmasi

Etibarli moenbolora resmi sonadler ve normativ aktlar,
statistik malumat bazalari, elmi nogrlor vo todgiqatlar, dovlet
qurumlarinin agiqlamalar1 daxildir. Yoxlama naticalori adaton
“Dogru”, “Yanlis”, “Qismon Dogru” vo ya “Yoxlanila bilmoz”

kimi kategoriyalarda tasnif edilir.

Iddia ¢rxarmmi tobii  dil emali sahosinds prioritetli
problemlorden biridir vo bu sahads genis tadgigatlar
aparilmigdir. Bununla bels, fakt yoxlama sistemlorinin praktik
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totbiqi tiglin vacib olan annotasiya edilmis verilanlor toplusu bir
cox dillords, xiisusilo agagi resurslu dillordo mahduddur [4].
Azorbaycan dilinds iddia ¢ixarimi va fakt yoxlama iigiin agiq,
keyfiyyatli verilonlor toplusu demak olar ki, mévcud deyil. Bu
mohdudiyyat elmi todgigatlarin inkisafina mane olur, yerli
ehtiyaclara uygun  avtomatlasdirilmis  fakt  yoxlama
sistemlarinin qurulmasini ¢atinlagdirir vo naticads xarici dillora
vo texnologiyalara asilihig: artirir [5]. Bu vaziyyet informasiya
mokanmim  idars  edilmosi, texnoloji miistaqillik  va
kibersuverenliyi prioritetlori ilo ziddiyyat togkil edir.

Isin osas yeniliyi Azorbaycan dilinds iddia ¢rxarmu iigiin
“AzClaims” adl1 yeni agiq verilonlor toplusunun yaradilmasi v
toqdim edilmasidir. Bu verilonlor tizorinds miiasir modellarin
miigayisoli performans giymstlondirilmosi aparilir. Verilonlor
toplusu fakt-yoxlama zancirinin ilkin marhoalasini dostokloyir,
yerli tadgigat ekosisteminin inkisafina téhfo verir va agiq resurs
kimi paylasilmasi elmi vo totbiqi qurumlar igiin istifado
imkanlarin1  geniglondirir. Bu yanagma xarici asililigin
azalmasma vo milli informasiya mokaninda yerli texnoloji
bazanin formalasmasina Xidmat edir.

Il. ODOBIYYAT ICMALI
A. Fakt Yoxlama va Iddia Cixarimi Sahasinda Umumi
Todgiqatlar

Iddia c¢ixarnmi  fakt  yoxlama  prosesinin  osas
komponentlarindan biri kimi son illorde intensiv todgigat
obyektino ¢evrilmigdir. Hassan vo digorlori [6] iddia ¢ixarimi
tigin miixtalif yanasmalar: sistematik sokilda tohlil edarak, bu
sahads movecud metodlarn istiinliiklorini vo ¢atismazliglarim
miioyyon etmislor. Onlarin tadqiqati gostorir Ki, dorin 6yranma
asash modellor ananavi magin Gyranmasi metodlarina nisbaton
daha yiiksok dagiqlik gostarir.

Alam vo digorlori [7] fakt yoxlama sistemlorinin
arxitekturasin1 vo komponentlorini otrafli tohlil edarak, iddia
¢ixarmminin bu sistemlords oynadigi kritik rolu vurgulamiglar.
Onlar gostorirlor ki, iddia ¢ixariminin keyfiyyati biitiin fakt
yoxlama prosesinin effektivliyino birbasa tosir edir.

Guo vo digorlori [8] iddia ¢ixarmmui tgiin dorin Gyronmoa
metodlarinin tatbiqini aragdiraraq, BERT asasli modellarin bu
tapsiriqda yiiksok performans gostordiyini miioyyon etmislor.
Onlarin  eksperimentlori ~ gostorir ki, kontekstual dil
modellarinin  istifadesi  iddia  ¢ixarmuinin  dagigliyini
ohamiyyatli daracads artirir.
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B. Boyiik Dil Modellari va Tabii Dil Naticalari

Miiasir todgigatlar boyiik dil modellorinin (LLM) fakt
yoxlama vs iddia ¢ixariminda totbiqini aragdirir. Panickssery
vo digorlori [9] LLM-lorin  tobii dil noticalori  (NLI)
tapsiriglarinda performansimi giymatlondirarok, bu modellorin
iddia yoxlanilmasinda istifado potensialini  gdstormislor.
Onlarin naticalori gostorir ki, GPT-4 kimi boyik modellor
miirokkob moantigi slagolori basa diismok va giymotlondirmoak
gabiliyyatina malikdir.

Dmonte va digarlori [10] boyiik dil modellori dovriinds
iddia yoxlanilmas1 sahasinds hartorafli icmal togqdim edarak, bu
sahoado moveud problemlori va galacok tadgigat istigamatlarini
miloyyan etmiglor. Onlar vurgulayirlar ki, LLM-lor iddia
¢ixarimi {igiin giiclii alot olsa da, halliisinasiya vo faktiki
sohvlar problemi hals do aktual olaraq qalir.

C. Coxdilli va Asagi Resurslu Dillor ii¢iin Todgigatlar

Mittal vo digorlori [11] ¢oxdilli sosial mediada iddia
identifikasiyas: problemini arasdiraraq, span asash yanagsmanin
effektivliyini gostormiglor. Onlarin todqiqati gdstorir  Ki,
¢oxdilli modellar miixtalif dillords iddia gixarimu tigiin istifado
edilo bilor, lakin hor dilin spesifik xtisusiyyoatlori nozoro
almmalidur.

Hyben vo digorlori [12] ¢oxdilli va ¢oxmdvzulu benchmark
yaradaraq, tokmillosdirilmis dil modellori va boyik dil
modellorinin  yoxlanilmaga layiq iddia askarlanmasinda
performansini miigayisa etmislor. Onlarin naticalari gostorir Ki,
model  se¢imi Vo  tokmillogdirmo  strategiyast  dilin
xiisusiyyatlorindan asili olaraq dayisir.

Hasanain vo Elsayed [13] Twitter iizorindo yoxlanilmaga
layig iddia identifikasiyas1 tgiin dillor arasi transfer
Oyronmasini todgiq edorok, yiiksok resurslu dillordon asagi
resurslu dillors bilik transferinin mimkiinlityiinii gostormislor.
Bu yanagma resurs mohdudiyyati olan dillor t¢iin xiisusilo
shamiyyatlidir.

D. Tiirk Dillorinda Fakt Yoxlama Tadgiqatiar

Cekinel vo digarlori [14] Tirk dilinds fakt yoxlama tigiin
dillor aras1 Oyronma Vo asagi resurslu tokmillogdirma
yanagmalarim1 miiqayisa edorok, hor iki metodun istiinliiklarini
vo mohdudiyyatlorini miisyyon etmiglor. Onlarm tadqigati
gostorir ki, Tirk dili kimi aqliitinativ dillor ii¢iin xiisusi
yanagmalar tolab olunur.

Drchal vo digorlori [15] demok olar ki, istonilon dilds
avtomatlasdirilmis fakt yoxlama iigiin pipeline vo verilanlor
toplusu generasiyast metodologiyast toklif etmislor. Bu
yanagma asagi resurslu dillar ti¢iin verilanlor toplusu yaratma
prosesini asanlasdirir.

Kula va Gregor [16] sosial media postlarinda yoxlanilmaga
layiq iddia askarlanmas: tigiin goxdilli modellari tadqiq edorok,
miixtalif dillorde performans forglarini tohlil etmislor. Onlarin
naticalori gostarir ki, ¢oxdilli modellor bir ¢ox dildo magbul
performans gostarsa do, dil spesifik tokmillogdirms hols do
vacibdir.

Wang va digorlori [17] asagi resurslu dillor tgiin
dezinformasiya agkarlanmasi sahasinda hartorofli icmal togdim
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edorak, bu sahado moveud ¢atinliklori va hall yollarin
sistematik sokildo tohlil etmislor. Onlar vurgulayirlar Ki,
verilonlar toplusu yaratma vo model adaptasiyasi asagi resurslu
dillor tigiin osas problemlordir.

Odobiyyat tohlili gostarir ki, iddia ¢ixarimu vo fakt yoxlama
sahosindo  shomiyyatli irsliloyis oldo  edilmisdir, lakin
Azorbaycan dili Uglin bu sahado ciddi resurs boslugu
movecuddur. Moéveud ¢oxdilli modellor miioyyan potensial
gostarsa do, Azorbaycan dilino spesifik verilonlor toplusu vo
tokmillosdirilmis modellor holo do kifayst qodor inkisaf
etmomisdir. Bu tadgigat bu boslugu doldurmaq vo Azarbaycan
dili tgiin iddia ¢ixarimi sahosindo osas yaratmagq moqsadi
dasyir.

I1l. AzCLAIMS VERILONLOR TOPLUSU

AzClaims verilonlor toplusu Azorbaycan dilindo iddia
¢ixarimi tapsirigi iciin xiisusi olaraq hazirlanmis ilk genis
miqyasli annotasiya edilmis korpusdur. Verilonlor toplusu
10,000 Azorbaycan dilinds xobor magalasindon ibaratdir vo
AZORTAC (Azerbaycan Dovlat Telograf Agentliyi) rasmi
xabar monboyindon toplanmigdir. AZORTAC-m segilmasi
onun etibarliligi, rasmi status vo miixtslif mévzulari ohato edon
genis xobor arxivi ilo osaslandirilir.

Hor bir mogalo Codval 1-do gostorildiyi  kimi
strukturlagdirilmis sahslori ehtiva edir:
CODVOL 1. VERILONLOR TOPLUSUNUN SAHOLORI
Saha Izan
Baslhq Xoborin baghg:
Moatn Xabarin asas mazmunu
. Xobarin kateqoriyasi (mos., "Diinya",
Kateqoriya “Tohsil™)
Tarix Paylagilma tarixi
URL Xabarin manbo sohifasine link
iddialar Xaboar mstnlnder_l ¢ixarilmig iddialarin
siyahisi
A. Annotasiya Metodologiyasi
AzClaims verilonlor  toplusunun annotasiyast yari-

avtomatik yanagma osasinda hoyata kegirilmisdir. Bu yanasma
avtomatlagdirmanin effektivliyini insan nozarstinin keyfiyyati
ilo birlogdirir:

Morhals 1: ilkin Avtomatik iddia Cixarimi

IIkin morhalads GPT-4.5 boyiik dil modeli istifads edilorak
hor bir Xobor moqalosindon potensial iddialarin avtomatik

cixarimi hayata kecirilmisdir. Model asagidaki kriteriyalara
asason iddialart miioyyan etmak tigiin tolim gormisdiir:

Iddia faktiki molumat ehtiva etmalidir (fikir vo ya hiss
deyil)

Iddia yoxlanila bilon olmalidir (etibarli monbalords
tosdiq va ya tokzib edilo bilar)

Iddia konkret vo aydin ifads edilmoalidir
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e Iddia mogalonin osas mozmununu oks etdirmalidir

Morhalos 2: Insan Tarofindon Yoxlama vo Redakts

[Ikin avtomatik ¢ixarimdan sonra, hor bir magalo vo onun
iddialar tacriibali annotatorlar torofindan ol ilo yoxlanilmigdir.

Bu marhalada:
e  Yanlis miioyyon edilmis iddialarm silinmasi
e Qagirilmis iddialarin slave edilmasi

Iddialarin ifadasinin
aydinlagdirilmasi

dogiglosdirilmosi Vo

Iddialarin yoxlanila bilmo kriteriyasina uygunlugunun
tosdiqi

Morhals 3: Keyfiyyat Nozarati

Final morhalads ikinci annotator qrupu tesadiifi se¢ilmis
niimunslor {izorinds keyfiyyot yoxlamasi aparmigdir. Inter-
annotator razilasma omsali (Cohen’s Kappa) 0.82 togkil
etmisdir ki, bu da yiliksok annotasiya keyfiyyastini gostarir.

B. Verilonlor Toplusunun Statistik Xarakteristikas:

AzClaims verilonlor toplusunun otrafli statistik tahlili
asagidaki noticolori gostorir. Sokil 1-do goriindiiyii kimi,
verilonlor toplusu miixtalif mévzu bolmalarini shats edir vo an
boyikk pay “Diinya”, “Comiyyot”, “Igtisadiyyat” kimi
kateqoriyalarin {izorino distr. Bu miixtoliflik iddia ¢ixarimi
modellorinin forqli mdovzulara imumilogdirmasini
giymatlondirmays imkan verir.

2000
1750
1500

Magala say!
-
< 5 B
=
2 8 2

Sakil 1. Xabarlarin kateqoriya tizra paylanmasi

Sokil 2-do iddialarin paylanmasi haqqinda molumat oks
olunub, har magalads iddia say1 asasen 3—7 araliginda camlanir
Vo orta gostarici 5-dir.

-== Orta: 5.02

Maqala sayi

0 1 2 3 4 5 6 7 8 9 101112 13 14 15 16 17 18 19 20
iddia sayi

Sokil 2. iddialarin paylanmast statistikast.
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Sakil 3-do Xobarlorin mazmunu {izra ciimla/s6z/simvol
statistikas1 oks olunub, orta hesabla 12 ciimlo, 212 s6z vo 1700
simvol miisahido olunur. Sakil 3-5 asasan hom qisa, hom da
uzun moatnli  xabarlorin  méveudlugu modellorin - miixtalif
uzunluglu  kontekstlords  timumilagdirma  qgabiliyyatini
giymotlondirmays va real istifado ssenarilorine daha yaxin
soraitdo 6yradilmasine imkan vers bilor.

— Orta 2125 P orta 17173

Magala say!
Magala say!
Magala say!

o
0 1000 2000 3000 4000
Simvol sayi

10 20

Cimla say1 582 say!

Sokil 3. Mazmun {izrs ciimls, s6z va simvol paylanmasi.

Sakil 4-do xaborlorin bagliglart tizra ciimlo/séz/simvol
statistikas1 oks olunub, osason qisa oldugu goriiniir: orta
hesabla 1 ciimlo, 9 s6z vo 76 simvol. Bu, bashgin konteksto
olavo ipucu verdiyini, lakin osas informasiya yiikiiniin
“content” sahasinds toplandigini gostarir.

100001 | -- Orta: 758
8000 |

6000 4

4000 4

Magala say
Magala sayi
Maqala say

2000 4

10

20

o

50 100 150

Simvol sayi

15 20 200

Climla say

25 30 5

10
Séz sayl

15

Sokil 4. Bagliq iizro climlo, s6z vo simvol paylanmast .

AzClaims verilonlor toplusu agiq lisenziya altinda elmi
icmaya taqdim edilir. Bu, asagidaki prinsiplari tomin edir:

e Soffafliq: Annotasiya prosesi vo metodologiya tam

sokildo sanadlosdirilmisdir

Tokrar istifads: Todqigatgilar verilonlor toplusunu 6z
todgiqatlarinda sarbast istifads eds bilarlor

Inkisaf: Icma  tizvlori  verilonlor
geniglondirilmasina téhfa vera bilarlor

toplusunun

Standartlagdirma: Vahid format diger todgigatlarla
miiqayiss imkan: yaradir

IV. EKSPERIMENTIN APARILMASI

Bu todgigatda Azorbaycan dilinds iddia ¢ixarimi tapsirigi
iiclin miiasir transformer osasli modellorin performansi
sistematik sokildo giymotlondirilmisdir. Eksperimental qurgu
iki asas marhalodan ibaratdir:

1) Baza qiymotlondirmasi  (Baseline evaluation):
Ovvalcadon  tolim  kegmis ¢oxdilli  modellarin
AzClaims test toplusunda birbasa giymatlondirilmasi
Tokmillagdirma vo yenidon giymatlondirma (Fine-
tuning and re-evaluation): Modellorin  AzClaims
tolim  toplusu izerindo  tokmillogdirilmasi  va
performans artiminin 6l¢iilmasi

2)
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A.  Secilmis Modellar Vo Onlarin Xarakteristikasi

Eksperimentlor {igiin doérd miiasir ¢oxdilli transformer
modeli secilmisdir. Model se¢imi asagidaki kriteriyalara
osaslanmigdir:

e  Coxdilli dostok vo Azarbaycan dilinin ohato olunmasi

e Elmiicmada genis istifads vo yaxsi sanodlosmoa

e  Miixtolif arxitektura yanagsmalarinin tomsil edilmasi

Aciq manbs vo al¢atanliq

1) mBART - Facebook Al tarsfindon togdim edilmis ¢oxdilli
sequence-to-sequence modeldir vo 50 dili ohato edir [22].
Model encoder-decoder arxitekturaya malikdir vo motn
generasiyasi tapsiriqlari i¢iin xiisusilo slveriglidir.

2) mT5-base va mT5-large - Google torafindon togqdim edilmis
T5 modelinin ¢oxdilli variantidir vo 101 dili shato edir [23].
Model text-to-text framework osasinda qurulmusdur vo biitiin
NLP tapsiriqlarini matn generasiyast kimi formalagdirir.

3) DeBERTa - Microsoft torofindon toqdim edilmis
tokmillogdirilmis BERT variantidir [24]. Model ayrilmis
diggat mexanizmi vo tokmillogdirilmis mask decoder istifado
edarok kontekstual anlama gabiliyystini artirir.

B. Toalim Proseduru Va Hiperparametrlor

Biitin modellor vahid tolim protokolu osasinda
tokmillogdirilmisdir. Tolim prosesi asagidaki marhalolordon
ibarotdir:

1) Molumat Emalr
Tokenizasiya: Hor modelin 6z tokenayzeri
Maksimum uzunlug: 512 token
Batch olg¢iisii: 16
Optimallagdirma Parametrlori
Optimayzer: AdamW
Oyronmo siirati: 2e-5
Oyronmo siirati planlasdiricist: “Linear warmup”
Addimlar: Umumi addimlarin 10%-i
Coki azalmasi: 0.01
Qradiyent kasma: 1.0
Talim Konfiqurasiyasi
Epoch say1: 5
Erkon dayanma: Validasiya itki 3 epoch orzinds
yaxsilagmadiqda
Qarisiq  dogiglik  talimi:
artirtlmasi iiciin)
Hesablama Resurslari:
GPU: NVIDIA A100 (40GB)
Tolim miiddoti: Model basina orta 8-12 saat
Framework: PyTorch 2.0 vo Hugging Face
Transformers 4.35

2)

3)

FP16 (tolim siiratinin

4)
5)

C. Qiymatlondirma Metrikalar:

Modellorin performans1i ROUGE metrikalara osasan
giymotlondirilmigdir. ROUGE metrikalari generasiya edilmis
motnin referans matnlo iist-iisto diismasini olgiir:

a) ROUGE-1: Unigram (tok s6z) tist-iisto diismasi
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a) ROUGE-2: Bigram (iki s6z ardicilligl) dist-listo
diismasi

b) ROUGE-L: ©n uzun imumi alt-ardicilliq (LCS)
osaslt metrika

D. Tokmillogdirmoa Strategiyast

Baza giymotlondirmosindon sonra, biitin modellor
AzClaims tolim toplusu {izorinds  tokmillogdirilmisdir.
Tokmillogdirma prosesi agsagidaki prinsiplors ssaslanir:

e Transfer Oyronmasi: Ovvalcadon

cokilorin istifadosi

tolim  kegmis

Tapsiriq spesifik adaptasiya: Iddia ¢ixarimi iigiin

xtisusi talim
o Dil spesifik tokmillogdirma: Azorbaycan dilina
adaptasiya
V. EKSPERIMENTAL NOTICOLOR

Cadval 2-do tokmillogdirmadon avval modellorin AzClaims
verilanlar toplusu tizorinds alds etdiyi naticalor tagdim olunur.
Noticolor gostorir Ki, ovvolcodon tolim kegmis ¢oxdilli
transformer modellori Azorbaycan dilinde iddia ¢ixarimi
tapsiriginda mioyyon ilkin performans niimayis etdirir. Bu
morhalods an yiiksok notico mMBART modeli torofindan olda
edilmigdir. mT5-large modeli do buna yaxin naticalor
gostormigdir. Digor modellorlo miiqayisodo mT5-base va
DeBERTa modellorinin naticalari nisbaton agsagi olmusdur.

CoDVaL 2. TOKMILLOSDIRMODSAN ONCO NOTICHLBR

Model ROUGE-1 ROUGE-2 ROUGE-L
mBart | 6154 0.5210 0.5635
aDEBERT 0.5298 0.4442 0.4860

mT5- 0.6096 0.5118 0.5580

large

mT5-base | 0.4962 0.4135 0.4565

Codval 3-do iso modellorin - AzClaims tolim toplusu
tizorinds tokmillosdirildikdon (fine-tuning) sonra olds etdiyi
naticalor gostarilir. Tokmillagdirmadon sonra biitiin modellards
performansin ohomiyyatli daracodo artdigi miisahide olunur.
Xisusilo mMBART modeli on yitksok naticoni gostormisdir.
mT5-large modeli do yiiksok performans niimayis etdirarok
ikinci oan yaxst naticoni olds etmisdir. DeBERTa vo mT5-base
modellorinds do nazaragarpacaq performans artimi miisahida
edilmigdir.

CabDVvaL 3. TOKMILLOSDIRMSDSN SONRA NOTICOLOR

Model ROUGE-1 ROUGE-2 ROUGE-L
mBart 0.7064 0.6020 0.6550

DeBaERT 0.0.6202 0.5200 0.5730
mT5- 0.6913 0.5870 0.6400
large




<

Model ROUGE-1

0.5732

ROUGE-2
0.4800

ROUGE-L
0.5250

mT5-base

Umumilikdo noticalor gostorir ki, AzClaims verilonlor
toplusu {izorindo aparilan tokmillogdirmo prosesi modellarin
Azaorbaycan dilinds iddia ¢ixarimi gabiliyyatini oshomiyyatli
doracads artirir. Bu iso dilo spesifik verilonlor toplusunun
istifadesinin  agagi resurslu  dillor {igin  transformer
modellarinin effektivliyini yiiksaltdiyini tasdiglayir.

VI.

Aparilan eksperimentlor gostorir Ki, Azarbaycan dili ii¢iin
xiisusi hazirlanmig verilonlor toplusunun mévcudlugu iddia
¢ixarimi  modellorinin  performansina oshamiyyatli ~ tasir
gostorir.  Tokmillogdirmodon  sonra  biitin ~ modellards
nazaragarpacaq performans artimi miisahido edilmisdir ki, bu
da dil vo domen spesifik malumatlarin asagi resurslu dillor
ti¢tin kritik rol oynadigini gostorir.

MUZAKIROLOR

Model arxitekturasinin miiqayisosi gostorir ki, “encoder—
decoder” asasli seq2seq modellor (MBART, mT5) iddia
¢ixarimi kimi generativ tapsiriqlarda encoder-only modellorlo
miiqayisada daha yiiksok performans niimayis etdirir. Bu,
tapsiri@in mahiyyatco motnin basa diisiilmasi ilo yanas1 yeni
moatnin generasiya edilmasini talob etmoasi ilo slagadardir.

Azorbaycan dilinin aqgliitinativ morfologiyasi, sarbast s6z
sirast vo kontekst asililigit modellor iiciin slava ¢otinliklor
yaradir vo bu xisusiyyotlor dil-spesifik datasetlorin
ohamiyyatini daha da artirir.

Eyni zamanda todgigatin naticalori kibersuverenlik va
informasiya tohliikosizliyi baximindan da ohomiyyatlidir.
Yerli verilonlor toplusu vo modellarin istifadessi faktlarin vo
iddialarin ¢ixarilmasini xarici bulud xidmotlorindon asili
olmadan lokal miihitdo hoyata kegirmoyo imkan verir. Bu
yanasma molumat maxfiliyinin  gorunmasina, texnoloji
mistaqilliyin - giliclonmasina  va  milli informasiya
tohliikasizliyinin tamin edilmasine téhfs verir.

NoTico

Bu todgigatda Azorbaycan dilinds iddia g¢ixarmmi {igiin
AzClaims adli annotasiya edilmis verilonlor toplusu
yaradilmig vo miiasir transformer modellarinin performansi
miqayisali sokildo giymotlondirilmisdir. Noticolor géstarir ki,
dilo uygun verilanlar toplusu tizorindo aparilan tokmillagdirma
modellorin performansint ohomiyystli dorocads artirir vo
seq2seq arxitekturasi bu tapsiriq iiciin daha olverisli yanagsma
toqdim edir.

Toqdim olunan verilonlar toplusu Azarbaycan dili tigtin ilk
praktik benchmark rolunu oynayaraq yerli NLP ekosisteminin
inkisafina tohfs verir vo fakt yoxlama, media monitoringi va
dezinformasiya ilo miibarizo kimi tatbiglor tigiin asas yaradir.

Golocok todgigatlarda verilanlor toplusunun miixtslif
monbolarls  geniglondirilmasi,  iddialarin  yoxlanilmasi
marhalasinin slave edilmasi vo real vaxt fakt yoxlama
sistemlorinin  yaradilmasi perspektivli istigamatlor  kimi
nazards tutulur.
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AzClaims: The Novel Dataset for Claims Extraction in
Azerbaijani Language

Jalal Mehdiyev?, Vusal Shahbazov?
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!Azerbaijan Technical University, Baku, Azerbaijan

Abstract— The spread of disinformation in the modern
information environment leads to the manipulation of public
opinion and the undermining of trust in state institutions. Fact-
checking plays an important role in ensuring information
security and state cybersovereignty. However, automatic claim
extraction from large-scale texts is an urgent problem,
especially for the Azerbaijani language. This article presents a
new AzClaims dataset for claim extraction in the Azerbaijani
language. Standard multilingual transformer models have been
tested at AzClaims and improved taking into account the
specifics of the Azerbaijani language.

Keywords — disinformation; natural language processing;
claim inference; Azerbaijani language; fact checking;
transformer models.





