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Xiilasa Magaleda e-kitabxana sistemlarinde matnlarin
avtomatik tosnifati iigiin bir swra metod vea alqgoritmlara
baxilmigdir. Movzunun aktualh@ asaslandirilmig, motnlarin
avtomatik tasnif olunmasimn tatbiq sahalori gostarilmis, tatbiq
olunan iisullarin iistiinliiklori va ¢atismazhqlar1 sorh olunmus,
acar sozlor asasinda motnlarin tasnif olunmas iigiin qeyri-salis
neyron sabakalordan istifads toklif olunmusdur.

Acar sozlor — avtomatik tasnifat, tasnifat dsullart, acar sozlorin
avtomatik tayin olunmas, qeyri-salis neyron sabaka

I. GIRIS
Informasiya texnologiyalarimin siiratli inkisafi, verilonlor
bazalarmin  imkanlarinin  artmasi  naticasindo  elektron

resurslarin haCminin ¢oxalmasi bu resurslarin avtomatik tosnif
olunmasimi zoruriyyoto ¢evirir. Matnlorin  miisllifinin, aid
oldugu istiqgamotin avtomatik toyin olunmasi miiasir e-
kitabxanalarm osas problemlorindandir. Hal-hazirda foaliyyat
goOstaran an moghur bibliometrik bazalarda (Thomson Reuters,
Scopus) mogalolor jurnallarin aid oldugu istigamatlora gors
tosnifat olunur, lakin bozi jurnallarda miixtslif istigametli
mogalalor ¢ap olunur, naticado mogalslorin bu ciir tashifatim
adekvat hesab etmok olmaz.

Belaliklo, matnlorin avtomatik tosnif olunmasi naticasinda
e-kitabxana ve bibliometrik bazalarda elektron resurslarin
avtomatik kateqoriyalagmasi, xobor saytlarinda xoborlorin
gruplasdirilmasi, korporativ gabakalords moktublarin avtomatik
yonlondirilmasi, internetdo malumatlarin miioyyan
mohdudiyystlors  (yas, dini monsubiyyat vo s.) goro
kateqoriyalagdirilmasi, cinayst faktlarinin askarlanmasi va S.
kimi mosalolor asanligla hall oluna bilar.

II. ISTIFAD® OLUNAN USULLAR

Hal-hazirda diinya alimlori torofindon miixtolif tosnifat
metod vo alqoritmlari, masalan, an yaxin qongsu klassifikatoru
(Nearest neighbour classifier), Bayes isulu (Bayesian
clasification), Dayaq vektorlar {isulu (Support vector
machine), Assosiasiyalara (assosiativ gaydalara) osaslanan
tosnifat (Association based clasification), Terminlorin graf
modeli (Term Graph Model), Neyron sobakalor vasitasilo
tosnifatlagdirma Gsulu (Classification using neural network)
motnlorin  tosnifati ti¢lin totbiq olunmusdur. Bu dsullar
vasitosilo  miixtolif  eksperimentlor  aparilmig, onlarin
ustiinliiklori vo gatismazliglar1 askarlanmigdir [1,2]:
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On yaxin qongu alqoritmi Oyradici niimunslorin
yaxinliq dorocasine osaslanir, sads, etibarli vo
parametrsiz tsuldur. Bu tisulun asas iistiinlilyli onun
az parametrli olmasidir, lakin qovsaglar arasinda
oxsarliglarin (similarity) hesablanmasi ¢ox vaxt talob
edir;

Bayes klassifikatoru ehtimal nazariyyassine asaslanan
on sads, motn tosnifati iigiin on moshur Syratmo
isuludur, ¢linki bu siiratli, implementasiyasi asan va
yaxs1 natico gostoron tisuldur;

Dayaq vektorlar iisulu tosnifat moasalalorinin holli
liglin ¢ox doqiq Vo moshur metoddur, sonadlor
fozasin1 optimal hiperxatt vasitosilo kateqoriyalara
ayirmaga osaslanir. Bu {sulda olamot fozasinin
Olglisiit.  mistoqildir vo coxparametrlilik problemi
yoxdur, lakin sanadlorin say1 artdiqca onlar1 ayirmaq
iiciin optimal xattin tapilmas1 miirakkoblosir;
Assosiasiyaya  osaslanan tosnifat  gaydalara
osaslanaraq tosnifati hayata kegirir, motn sonadlorini
mdvzu  ierarxiyalarina uygun tosnifatlandirir.
Assosiativ gaydalara osaslanan tosnifat iisulunda
doaqiqlik yiiksokdir, lakin burada da verilonlorin sayi
artdigca tisulun effektivliyi azalir;

Terminlorin graf modeli vasitasilo tasnifat motnlords
terminlorin birgs istifads sayina asaslanir. Sanadlorin
grafla tosviri standart soz yigimi tosvirindon daha
effektivdir, buna baxmayarag matn Kklassifikasi-
yasinin qrafla tosvirinin miirokkabliyi bu tisulun an
baslica gatismazligidir;

Siini neyron gobokalor klassifikasiya mosalalorinda
cox genis istifads olunur. Neyron sobokalor vasitasilo
tosnifatlagdirma dsulu geyri-xotti  modeldir vo
kompleks slagalorin modellogsmasi tigiin olverislidir,
eyni zamanda oOzini tokmillogdirmo bacarigina
malikdir, lakin giriglorin vo gizli qovsaqlarin sayi
artdiqca verilonlorin ¢ox parametrlilik problemi
yaranir.

Biitiin bu isullarin monfi vo miisbat cahatlorini nozars
alarag, motnlarin tesnifat: iiclin geyri-salis neyron gobokalar
(ANFIS) asasinda tortib olunmus alqoritmi totbiq etmoyi toklif
edirik [3]. Sozler vo onlarin monalar1 arasinda qeyri-salis
miinasibatlor mévcuddur, buna gére do neyron sobokalarin
girig elementlori kimi agar sdzlarin linqvistik doyisenlar olaraq
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xarakterizo olunmasi geyri-salis neyron sobokolori baxilan
moasalanin halli {iglin slverisli edir.

1. QEYRI-SOLIS NEYRON SOBOKOLOR OSASINDA

MOTNLORIN TOSNIFATI

Qeyri-solis  ¢oxluglar  noazoriyyssinin  imkanlarindan
miixtalif istigamatlords motnlarin tosnif olunmas iglin istifado
olunur [4,5]. E-kitabxanalarda geyri-salis neyron sobokalor
vasitosilo  elektron resurslarin avtomatik tosnif olunmasi
asagidaki morhalslar {izra hoyata kegirilir:

1. Biliklor bazasmimn segilmasi - Biliklor bazasi olaraq
E-kitabxana Morkazindo mévcud olan rogomsal resurslar vo
yaxud elmi asorlor bazasindan, homginin global gobokada
moveud olan elektron bazalarin resurslarindan istifado edo
bilarik;

2. Acar sozlorin avtomatik toyin olunmasi - Bozi
motnlords agar sézlor miialliflor tarofindoan geyd olunur, ancaq
bir ¢ox moatnlordo agar sozlor yoxdur. Bu sobobdan tosnifat
mosalasindo  asas problemlordon biri do agar sézlorin
avtomatik toyin olunmasidir. Bu magsadlo matnlords sozlorin
islonmo tezliyins, onlarin bir-biri ilo alagssine, lingvistik
olamotlorine asaslanan miixtoalif tisullar tatbiq olunur [6,7];

3. Acar s0z vo agar sozlorin qruplasmasimin miixtolif
sinifloro monsubiyyat doracslori toyin olunur, qaydalar bazasi
tortib olunur, neyro-fazi soboks qurulur. Sobokonin giris
verilonlori matnin agar sézlori, ¢ixist iso bu matnin aid oldugu
sinfin nomrasidir (sokil 1), birinci layda monsubiyyat
dorocalori  ikinci layda qaydalar bazasimin qiymotlori
hesablanir vo sonda defazifikasiya vasitasilo matnin sinfi tayin
olunur.

Sakil 1. Agar sozlor vasitosilo motnlorin tosnifat tigiin qeyri-salis neyron
soboko
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NOTICO

Giinlimiizdo formalasan informasiya bollugu soraitindo,
big data probleminin oldugu bir dévrda motnlarin avtomatik
tosnif olunmasi tokco e-kitabxanalarda deyil, miixtslif
saholords ugurla totbig oluna bilor. Bu baximdan matnlorin
tosnifatt iiciin miixtolif isullarin toklif olunmasi, mévcud
isullarin effektivliyinin artirtlmasi ¢ox vacibdir.
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